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1. 개요 및 연구 동기



개요 및 연구 동기

• 뉴스 감성분석을 통한 개별주가와의 상관관계 분석

: 연예뉴스와 엔터테인먼트 주가와의 관계 분석

• 주요분석 절차 : 뉴스 스크랩핑, 형태소 분석, 감성
사전 구축, 감성분석, YG 주가와의 상관관계 분석
및 추가분석 진행

• 엔터테인먼트 주가: YG엔터테인먼트에 대해 연구



프로젝트에 사용된 도구

• 뉴스 데이터 크롤링

• 텍스트 분석 및 통계 분석

• 예비분석(EDA) 및 추가분석

• 보고 및 시각화



2. 관련 연구



출처: 김유신 외(2011)

1.1 뉴스와 주가와의 관계(영향요인)

• 뉴스 데이터가 주식의 가격 및 거래량에 영향 미침



출처: 김유신외 (2011)

1.2 텍스트 마이닝과 정보추출

• 인터넷과 데이터베이스 발달로 오피니언 마이닝 연구 활발

• 오피니언 마이닝: 문서의 의견정보 추출 분석(뉴스, 영화평 등)



3. 데이터 수집 및 연구방법



• 네이버 금융뉴스: 스크랩핑

3.1 데이터수집 및 분석절차

• 감성사전구축 : 긍정/부정어

• 행태소 분석 : 명사 추출

• 스포츠경제: 파싱(연예뉴스)

• 감성분석: 긍/부정 횟수와 주가



3.2 뉴스데이터 크롤링

• 분석을 위한 엔터테인먼트 뉴스정보 수집

수집1. NAVER 금융의 종목뉴스 크롤링
cf. item_code = '122870'   #

수집2. 연예뉴스 사이트의 주요키워드 선별후,
뉴스검색 크롤링



3.2.1 NAVER 금융의 종목뉴스 크롤링
• 와이지엔터테인먼트 종목뉴스 화면



3.2.1 NAVER 금융의 종목뉴스 크롤링
• 와이지엔터테인먼트 종목뉴스 크롤링 소스코드



3.2.1 NAVER 금융의 종목뉴스 크롤링
• 와이지엔터테인먼트 종목뉴스 크롤링 소스코드 2



3.2.1 NAVER 금융의 종목뉴스 크롤링
• 와이지엔터테인먼트 종목뉴스 크롤링 데이터 (=10,000건)



3.2.2 연예뉴스 주요키워드별 뉴스검색
• 연예전문미디어 엔터테인먼트 기사 화면

리스트페이지 상세페이지



3.2.2 연예뉴스 주요키워드별 뉴스검색
• 연예전문미디어 엔터테인먼트 기사 크롤링 소스코드



3.2.2 연예뉴스 주요키워드별 뉴스검색
• 연예전문미디어 엔터테인먼트 기사 크롤링 소스코드 2 



3.2.2 연예뉴스 주요키워드별 뉴스검색
• 연예전문미디어 엔터테인먼트 기사 크롤링 데이터

YG엔터테인먼트소속연예인관련키워드크롤링후데이터저장



4. 실증 분석



YG엔터테인먼트 연예기사 크롤링 한 기사에서 명사 추출

YG엔터테인먼트 연예기사 크롤링 1,800 여건 명사 추출

4.1 단어 추출 및 긍/부정 사전



추출 된 명사를 기반으로 긍정, 부정 사전을 구축 부정긍정

600여건1,200여건

4.1 단어 추출 및 긍/부정 사전



# ------------------------------

# -- 4) 감성분석을 위한긍/부정 카운트집계
# ------------------------------

result=sentimental(data[,2], posDic.final, negDic.final)     

result = cbind(result, date_tx)   # 날짜추가

#-------------날짜별 점수 집합계-----------------

result$score <- as.numeric(result$score)

result <- aggregate(result$score, by=list(date_tx=result$date_tx), FUN=sum)

#----------------------------------------------------

sentimental = function(sentences, posDic, negDic){

scores = laply(sentences, function(sentence, posDic, negDic) {

sentence = gsub('[[:punct:]]', '', sentence) # 문장부호 제거
sentence = gsub('[[:cntrl:]]', '', sentence) # 특수문자 제거
sentence = gsub('\\d+', '', sentence)        # 숫자 제거
sentence = tolower(sentence

word.list = str_split(sentence, '\\s+‘)

words = unlist(word.list

pos.matches = match(words, posDic)

neg.matches = match(words, negDic)

pos.matches = !is.na(pos.matches

neg.matches = !is.na(neg.matches)

score = sum(pos.matches) - sum(neg.matches)  # 긍정 - 부정
return(score)

}, posDic, negDic)

scores.df = data.frame(score=scores, text=sentences)

return(scores.df)

}

date score Open High Low Close Volume
2015-03-23 9 45550 46800 45550 46700 156434
2015-03-24 9 46800 47000 46250 46400 66564
2015-03-25 39 47100 47150 46100 46900 129813

기초 테이블 생성
(xlsx)

# YG엔터 주식가져오기
output <- g.hist2("KOSDAQ:122870", "2015-03-23", "2017-06-22") 

#------------데이타 조인(감정점수집계와 테이블조인--------------

join_result <- join(result, output, type="left")   

write.xlsx(join_result, "D:/bigdata/프로젝트/YG_join.xlsx")

g.hist2 <- function(ticker, start_date, end_date){

ticker_m <- gsub(":","%3A",ticker)

lct<-Sys.getlocale("LC_TIME") #set locale

Sys.setlocale("LC_TIME", "C")

start_date = as.Date(start_date) #set date

end_date = as.Date(end_date)

fmtstr <- "%b+%d%%2C+%Y"  #ex) Jan+01,+2017

start_date_fmt <- as.character(format(start_date, fmtstr))

end_date_fmt <- as.character(format(end_date, fmtstr))

url = 'http://www.google.com/finance/historical?q='

url = 

paste(url,ticker_m,'&startdate=',start_date_fmt,'&enddate=',end_date_fmt,'&num=200',sep='')

output <- as.data.frame(readHTMLTable(url,stringsAsFactors=FALSE)[4])

output[, 1] <- as.Date(output[, 1], format="%b %d, %Y")

names(output) <- c("date", "Open","High","Low","Close","Volume")

for (k in 2:6){

output[, k] <- as.numeric(gsub(",", "", output[, k]))

}

end <- as.Date(output[length(output[, 1]), 1])

ll <- 200 - length(output[, 1])

if ((end-ll)<start_date) end <- start_date

if (end > start_date) {

output <- rbind(output, g.hist2(ticker,start_date,as.character(end-1)))

}

return(output)

}

4.2 일자별 감성점수 집계 및 코스닥 정보 가져오기



분석을 위한 테이블 가공(xlsx)

date score Open High Low Close Volume 종가+5일 평균 거래량+5일 평균 감정점수+5일 평균

2015-03-23 9 45550 46800 45550 46700 156434 46660 136212.8 16.4

2015-03-24 9 46800 47000 46250 46400 66564 46670 139192.8 18.4

2015-03-25 39 47100 47150 46100 46900 129813 46770 181696.6 20.2

전체기간을 대상으로 감정점수와
종가 및 거래량 관계 분석

분석결과거래기간범위가넓고환경변수가 많아상관관계에큰의미가없음

1차 분석

년도별 지속적으로 1~3개월 이상 상승
또는 하락한 기간을 산정하여 분석

2차 분석
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4.3  실증분석: 1차 및 2차 분석(2015.3~2017.6)



score Close Volume clo_5avg vol_5avg sco_5avg

score 1 -0.12545 -0.09916 -0.18917 -0.11039 0.36282

Close -0.12545 1 0.25356 0.71991 0.61602 -0.2988

Volume -0.09916 0.25356 1 0.24912 0.43605 0.04143

close_avg -0.18917 0.71991 0.24912 1 0.87249 0.0678

vol_5avg -0.11039 0.61602 0.43605 0.87249 1 0.29207

sco_5avg 0.36282 -0.2988 0.04143 0.0678 0.29207 1

하락: 2015.9.1~11.12(2.5개월)

Score Close Volume clo_5avg vol_5avg sco_5avg

score 1 -0.02754 -0.076 0.25829 0.20163 0.40564

Close -0.02754 1 0.45208 -0.55479 -0.06814 -0.65091

Volume -0.076 0.45208 1 -0.20033 0.32058 -0.35839

clo_5avg 0.25829 -0.55479 -0.20033 1 0.46527 0.56613

vol_5avg 0.20163 -0.06814 0.32058 0.46527 1 -0.00535

sco_5avg 0.40564 -0.65091 -0.35839 0.56613 -0.00535 1

상승: 2015.7.6~8.17(1.5개월)

score Close Volume clos_5avg vol_5avg sco_5avg

score 1 0.30873 0.04487 -0.1552 0.22727 0.4939

Close 0.30873 1 0.39192 -0.2424 0.22966 0.38533

Volume 0.04487 0.39192 1 -0.09114 0.42385 0.00943

clos_5avg -0.1552 -0.2424 -0.09114 1 0.36912 0.2074

vol_5avg 0.22727 0.22966 0.42385 0.36912 1 0.38554

sco_5avg 0.4939 0.38533 0.00943 0.2074 0.38554 1

상승: 2016.2.23~5.25(3개월)

score Close Volume clo_5avg vol_5avg sco_5avg

score 1 -0.21385 0.13295 -0.27986 0.02331 0.29716

Close -0.21385 1 -0.35931 0.81017 -0.32806 -0.37635

Volume 0.13295 -0.35931 1 -0.28098 0.71978 0.12366

clo_5avg -0.27986 0.81017 -0.28098 1 -0.14617 -0.16103

vol_5avg 0.02331 -0.32806 0.71978 -0.14617 1 0.20373

sco_5avg 0.29716 -0.37635 0.12366 -0.16103 0.20373 1

하락: 2016.5.26~8.30(3개월)

상승: 2017.3.3~5.18(2.5개월)

score Close Volume clo_5avg vol_5avg sco_5avg

score 1 0.14865 0.28132 0.07868 0.064 0.51883

Close 0.14865 1 0.37828 0.76094 0.84105 0.21921

Volume 0.28132 0.37828 1 0.43177 0.64251 0.45693

clo_5avg 0.07868 0.76094 0.43177 1 0.8677 0.52595

vol_5avg 0.064 0.84105 0.64251 0.8677 1 0.44916

sco_5avg 0.51883 0.21921 0.45693 0.52595 0.44916 1

하락: 2017.5.22~6.22(1개월)

연속적으로 1~3개월 이상 상승 또는 하락한 기간을 산정하여 분석한 결과 거래량 및 종가와 상관관계가 있는 것으로 분석됨

score Close Volume clos_5avg volu_5avg scor_5avg

score 1 0.30873 0.04487 0.3452 0.31662 0.54111

Close 0.30873 1 0.39192 0.96411 0.4331 0.53223

Volume 0.04487 0.39192 1 0.36909 0.49835 0.07059

clos_5avg 0.3452 0.96411 0.36909 1 0.54156 0.59766

vol_5avg 0.31662 0.4331 0.49835 0.54156 1 0.42326

sco_5avg 0.54111 0.53223 0.07059 0.59766 0.42326 1

□ 상관관계 분석(Correlation matrics)



상승: 2017.3.3~5.18(2.5개월)    25,450 ~ 36,150원 하락: 2017.5.22~6.22(1개월)  35,000 ~ 30,800원

긍정 64

부정 14

중립 12

긍정 161

부정 9

중립 18 

60% 감소

65% 증가

*감정점수: 일별뉴스에서긍정/부정어 count 하여집계한점수

score Close Volume clos_5avg volu_5avg scor_5avg

score 1 0.30873 0.04487 0.3452 0.31662 0.54111

Close 0.30873 1 0.39192 0.96411 0.4331 0.53223

Volume 0.04487 0.39192 1 0.36909 0.49835 0.07059

clos_5avg 0.3452 0.96411 0.36909 1 0.54156 0.59766

vol_5avg 0.31662 0.4331 0.49835 0.54156 1 0.42326

sco_5avg 0.54111 0.53223 0.07059 0.59766 0.42326 1

score Close Volume clo_5avg vol_5avg sco_5avg

score 1 0.14865 0.28132 0.07868 0.064 0.51883

Close 0.14865 1 0.37828 0.76094 0.84105 0.21921

Volume 0.28132 0.37828 1 0.43177 0.64251 0.45693

clo_5avg 0.07868 0.76094 0.43177 1 0.8677 0.52595

vol_5avg 0.064 0.84105 0.64251 0.8677 1 0.44916

sco_5avg 0.51883 0.21921 0.45693 0.52595 0.44916 1

□ 상관관계 분석(Correlation matrics)



• H2O   DRF(Distributed Random Forest) 알고리즘 분석

기간(2017.3.3~6.22)

종속변수: sco_5day

□ 추가분석 실행(H20 활용 : Random Forest분석)

4.4  추가 분석 실행

- 3개의 엔터테인먼트 기업과 그 기업에 소속된 연예인을 대상으로 연애기사, 트윗, 페이스북의 Raw Data를
수집을 시작하였으나 시간과 가공, 처리에 많은 시간이 소요되어 1개 기업을 대상으로 수집

- 수집기간(2015.3~2017.6) 까지 대상으로 분석을 시작하였으나 연관성이 없는 것으로 분석되어 분석기간을
특정 이벤트가 있는(연속적으로 1~3개월 주가가 상승 또는 하락하는 기간)을 산정하여 분석하였음

- 상관관계 분석을 위해 주요 변수(감정점수, 종가, 거래량)의 5일 평균값으로 분석

□ 분석 제약요건 및 설명



5. 결과 및 시사점



결과 및 시사점

• 연예뉴스 감성분석을 통한 YG엔터테인먼트 주가와
의 상관관계 분석 진행.

• 전체 기간(2015.3~2017.6)을 대상으로 한 분석에서
상관관계 큰 의미가 없었음.

• 2015년, 2016년, 2017년 상승 또는 하락한 기간을
산정하여 분석한 결과 거래량 및 종가와의 상관관
계 있는 것으로 분석됨(데이터수집, 분석기간에 민감)

• 연구의 한계: YG엔터테인먼트 1개 종목 분석. 감성
사전 구축의 어려움. 연예기사 특성 고려 부분.
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